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Ozet

Biiyiik veri, diinya ekonomisini ve toplumsal degisimleri yonlendiren yeni bir itici glictiir. Diinyadaki veri
birikimi, karar verme, saglik yonetimi, sehir planlama, finans ve egitim alanlarinda yeni yaklasimlar
getirebilecek biiyiik teknolojik dontistimler icin bir déniim noktasina ulasmaktadir. Verinin hacmi, ¢esitliligi,
hiz1 ve dogrulugu gibi karmasikliklar artsa da, asil etki Biiyiik Veri Analitigi teknolojileri araciligiyla verideki
'degeri' ortaya ¢cikarma yetenegimize baghdir. Bliyiik Veri Analitigi, farkli, karmasik ve biiytik 6l¢ekli veri
kiimelerinden deger elde etmek icin yliksek 6lgeklenebilir algoritmalarin ve sistemlerin tasariminda biiyiik bir
zorluk teskil etmektedir.
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Giris

Veri depolamanin olmadig1 bir diinya diisiiniin: bir kisi veya kurulusla ilgili her detay, gerceklestirilen her islem
veya belgelenebilecek her unsur, kullanimdan hemen sonra kaybolsun. Bu durumda kuruluslar, degerli bilgi ve
bilgiyi ¢ikarma, ayrintili analizler yapma ve yeni firsatlar ile avantajlar saglama yeteneklerini kaybederler.
Miisteri adlar1 ve adreslerinden, mevcut triinlere, yapilan satin alimlardan, ise alinan ¢alisanlara kadar her sey,
glinliik isleyisin siirekliligi icin hayati 6nem tasir. Veri, her kurulusun gelisiminin temel yap1 tasidir. Glintimiizde
teknolojideki ve internet alanindaki gelismelerle birlikte saglanan veri ve bilgi miktarindaki patlama
diistiniildiigiinde, depolama kapasitelerinin ve veri toplama yontemlerinin artmasiyla biiyiik miktarda veri
kolayca erisilebilir hale gelmistir. Her saniye daha fazla veri liretilmekte ve deger elde etmek icin depolanmasi
ve analiz edilmesi gerekmektedir. Ayrica, veriyi depolamanin maliyeti diisttigii icin kuruluslarin depolanan
biiylik miktardaki veriden olabildigince fazla deger elde etmesi gerekmektedir. Bu tiir verilerin boyutu,
cesitliligi ve hizli degisimi, yeni bir biiytlik veri analitigi tiiriniin yani sira farkli depolama ve analiz yontemlerini
de gerektirir. Bu kadar biiyiik miktardaki verinin uygun sekilde analiz edilmesi ve ilgili bilginin ¢ikarilmasi
gerekir. Bu makalenin katkisi, biiytik veri analitigi konusundaki mevcut literatiiriin bir analizini sunmaktir. Bu
baglamda, uygulanabilecek ¢esitli biiytlik veri araglari, yontemleri ve teknolilerinden bazilar1 tartisilmakta ve
bunlarin ¢esitli karar alanlarindaki uygulamalari ve sagladigi firsatlar betimlenmektedir.

Biiyiik Veri isleme Araglar

Biiyiik veriyi islemek i¢in cok sayida ara¢ mevcuttur. Bu boliimde, biiytik veriyi analiz etmek i¢in giincel
teknikler, 6zellikle li¢c dGnemli yeni ara¢ olan MapReduce, Apache Spark ve Storm vurgulanarak ele alinmaktadir.
Mevcut araglarin ¢ogu toplu islem, akis isleme ve etkilesimli analize odaklanir. Toplu islem araglarinin ¢ogu,
Mahout ve Dryad gibi Apache Hadoop altyapisina dayanmaktadir.



Apache Hadoop ve MapReduce: Biiyiik veri analizi i¢in en yerlesik yazilim platformu Apache Hadoop
ve MapReduce'dur. Hadoop ¢ekirdegi, MapReduce, Hadoop Dagitilmis Dosya Sistemi (HDFS) ve Apache
Hive gibi bilesenlerden olusur.

Apache Mahout: Apache Mahout, biiytik 6l¢ekli ve akilli veri analizi uygulamalari icin dl¢ceklenebilir ve
ticari makine 6grenimi teknikleri saglamay1 amaglar. Mahout'un kiimeleme, siniflandirma, 6riintii
madenciligi, regresyon, boyutsallig1 azaltma, evrimsel algoritmalar ve toplu temelli isbirlikgi filtreleme
gibi temel algoritmalari, MapReduce gercevesi aracilifiyla Hadoop platformu iizerinde ¢alisir.

Apache Spark: Apache Spark, hizli isleme ve sofistike analizler icin olusturulmus acik kaynakl bir
biiytik veri isleme gercevesidir. Kullanimi kolaydir ve orijinal olarak 2009'da UC Berkeley'deki AMP
Lab'da gelistirilmistir. 2010'da bir Apache projesi olarak acik kaynakl hale getirilmistir. Spark, Java,
Scala veya Python'da hizl bir sekilde uygulama yazmaniza olanak tanir. MapReduce islemlerine ek
olarak SQL sorgularini, akis verilerini, makine 6grenimini ve grafik veri islemeyi destekler. Spark,
mevcut HDFS altyapisi lizerinde ¢alisarak gelismis ve ek islevsellik saglar.

Dryad: Biiytiik veri kiimelerini islemek icin paralel ve dagitik programlari uygulamak tizere veri akis
grafigine dayali popiiler bir programlama modelidir. Bir bilgisayar kiimesi kaynaklarini kullanarak
programlari dagitik bir sekilde calistirmay saglar.

Storm: Storm, biiyiik akis verilerini islemek icin dagitik ve hata toleransh bir gercek zamanli hesaplama
sistemidir. Toplu islem i¢in olan Hadoop'un aksine, 6zellikle ger¢cek zamanli islem i¢in tasarlanmistir.

Apache Drill: Apache Drill, biiytik verinin etkilesimli analizi i¢cin baska bir dagitik sistemdir. Bir¢ok
sorgu dili, veri format1 ve veri kaynagini destekleme konusunda daha fazla esneklige sahiptir.

JasperSoft: JasperSoft paketi, veritabani siitunlarindan rapor tireten agik kaynakl bir yazilimdir.
Olgeklenebilir bir biiyiik veri analitik platformudur ve MongoDB, Cassandra, Redis gibi popiiler
depolama platformlarinda hizh veri gorsellestirme yetenegine sahiptir. JasperSoft'un 6nemli bir 6zelligi,
veriyi ¢ikarma, doniistiirme ve ylikleme (ETL) olmadan biiytik veriyi hizla kesfedebilmesidir.

Splunk: Son yillarda is diinyasinda makineler araciliiyla ¢ok fazla veri liretilmektedir. Splunk, makine
tarafindan tretilen biiyiik veriyi degerlendirmek i¢in gelistirilmis gercek zamanl ve akilli bir
platformdur. En glincel bulut teknolojileri ve biiyiik veriyi birlestirir.

IoT ve Biiyiik Veri Analitigi

Cihazlar tarafindan toplanan verilerin ilgili ve faydali hale getirilmesi icin filtrelenmesi gerekir. [oT altyapisinin

dogasi geregi, toplanan veride fazlalik yaygindir. Veri stirekli oldugu icin degerli bilginin ¢ikarilmasi kolay
degildir. Bu da, verinin hem giivende hem de anlaml olmasini saglayacak iyi bir protokol ve yazilim
mekanizmasi gerektirir.

Biyiik Veri icin Bulut Bilisim

Bulut bilisim, sunucular, depolama, veritabanlari, ag, yazilim, analiz vb. bilisim hizmetlerinin esnek kaynaklar,
daha hizli inovasyon ve 6lgek ekonomisi saglama amaciyla internet ("bulut") iizerinden sunulmasidir. Bulut
bilisim, bilisim altyapisinin soyutlanma ve kullanilma seklini kokten degistirmistir.



Sorunlar ve Zorluklar

Biiytik verideki zorluklar genel olarak ii¢ tiire ayrilabilir: veri zorluklari, islem zorluklari ve yonetim zorluklari.
Veri zorluklari, biiyiik verinin karakteristik 6zellikleriyle iliskilidir. islem zorluklari, verinin islenmesi sirasinda
karsilasilan zorluklarken; yonetim zorluklari, giivenlik saglama gibi veriyi ele alma ile ilgilidir.

e Hacim Zorluklar: i¢ ve dis kaynaklardan gelen verideki benzeri goériilmemis artis, cok biiyiik miktarda
veriyle sonu¢clanmistir. Bu durum, verinin depolanmasi gibi geleneksel araglarla ¢éziilemeyen zorluklar
getirir.

o (Cesitlilik Zorluklari: Verinin yapilandirilmis, yari yapilandirilmis ve yapilandirilmamis formlarda
bulunmasiyla iligkilidir. Aragtirmalar, verinin %95'inin yapilandirilmamis formda oldugunu
gostermektedir. Analiz yapilabilmesi i¢in uygun forma doniistiiriilmesi biiytik bir zorluktur.

e Hiz Zorluklar: Hiz, cihazlar tarafindan tiretilen verinin akis siiratini ifade eder. Veri toplu isleme veya
gercek zamanli isleme yoluyla islenebilir. Cevrimici alisveris gibi alanlarda miisteri icin deger yaratmak
icin gercek zamanli isleme gerekir.

Gelecek Calismalar i¢in Oneriler

Pek ¢ok biiytik sirket bu trendleri tamamen benimsemis veya benimseme esigine gelmis olsa da, buiytik veri
analitiginin gelecegi artik yliksek maliyet duvarlarinin ardina kilitli degildir. Veri miihendisleri ve bilimcileri,
Fortune 500 biitgesi gerektirmeden veri y1gininin altinda gizli icgoriileri ortaya ¢ikarmak icin yenilikgi yollar
gelistirmektedir. Ontimiizdeki dénemde, kiiciik ve orta élcekli sirketlerin de is stratejilerine biiyiik veri
analitigini dahil etmeleri beklenmektedir.

Yontem

Biiyiik veri analitigi, gerekli bilgiyi kesfetmek amaciyla veriyi toplama, doniistiirme, temizleme ve modelleme
slirecidir. Bir arastirmada, e-ticaret web sitelerinden iiriin satin alan kullaniciya iliskin sonuclara ulasmada
arastirmaciy1 destekler.

Sonug

Biiytlik Veri'nin bulunabilirligi, diisiik maliyetli donanimlar ve yeni bilgi yonetimi ve analitik yazilimlar, veri
analizi tarihinde benzersiz bir an yaratmistir. Bu trendlerin birlesimi, tarihte ilk kez, sasirtici derecede biiyiik
veri kiimelerini hizli ve uygun maliyetli bir sekilde analiz etme kapasitesine sahip oldugumuz anlamina gelir. Bu
yetenekler ne teorik ne de 6nemsizdir. Verimlilik, tiretkenlik, gelir ve karlilik acisindan muazzam kazanimlar
elde etmek icin gercek bir sigrama ve net bir firsat temsil ederler. Biiytik Veri Cagi buradadir ve hem is hem de
teknoloji profesyonelleri birlikte calismaya ve vaadi yerine getirmeye devam ettikleri siirece, bunlar gercekten
devrimci zamanlardir.
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